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附件 1  融合图像质量评价指标 

Supplement 1  Evaluation indexes of fusion image quality 

指标 公式 说明 参考文献 

MI 

 

A、B 为输入图像，

F 为融合图像。 

[1] 

SSIM 

 

𝜎2为源图像方差，

σ为输入图像 A 和

B 的平均值。 

[2] 

FMI 

 

PFM和PFN代表源图

像与融合图像之间

的联合分布，FMI

值越大，表明融合

图像包含源图像信

息量越大。 

[3] 

UIQI 

 

𝑋∗和𝑌∗为平均值，

方差用σX和σY表

示。 

[4] 

 

PSNR 

 

式中 I代表源图像，

J 是源图像，Imax表

示 I 的最大像素灰

度，MSE 表示均方

误差。 

[5] 

EN 

 

m 表示该点处的像

素灰度值，P(m)指
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该点处为该灰度值

的概率。 

SD 

 

其中𝑢∗是合成图像

的均值。 

[7] 

SF 

 

RF 和 CF 分别对应

上述二三式。 

[8] 

AG 

 

AG 越大，融合图像

中的信息保留越

好，融合质量越高 

[9] 
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